
 

เครือข่าย GAN และโมเดลภาษา LLM 

 

บทน าสู่ Generative AI 

Generative AI คือการเปล่ียนแปลงครัง้ใหญ่ในวงการปัญญาประดิษฐ์ โดยเปล่ียนจากโมเดลที่ท าหนา้ที่แค่จ าแนกหรือ

ท านาย ไปสู่โมเดลที่สามารถ “สรา้ง” ขอ้มลูใหม่ได ้โดยเรียนรูก้ารกระจายของขอ้มูลตน้ฉบบั แลว้สรา้งตวัอย่างใหม่ที่มีลกัษณะ

คลา้ยกัน 

โมเดลที่ทรงพลงัที่สดุในกลุ่มนี ้ไดแ้ก่: 

• GAN (Generative Adversarial Networks): เหมาะส าหรบัการสรา้งภาพหรือขอ้มูลโครงสรา้ง 

• LLM (Large Language Models): เชี่ยวชาญดา้นการเขา้ใจและสรา้งภาษามนุษย์ 

แมจ้ะท างานในรูปแบบต่างกัน แต่ทัง้สองต่างใช ้Deep Learning และขอ้มูลขนาดมหาศาล และเมื่อรวมกันจะน าไปสู่ระบบ 

AI แบบหลายรูปแบบ (Multimodal AI) ที่สามารถใหเ้หตุผลขา้มระหว่างขอ้ความ ภาพ และวิดีโอ 

 

เจาะลึก GAN – การเรียนรู้แบบแข่งขัน 

GAN ประกอบดว้ยเครือข่ายประสาทสองตวั: 

• Generator (G): สรา้งขอ้มูลที่คลา้ยกับขอ้มูลจริง 

• Discriminator (D): แยกแยะระหว่างขอ้มูลจริงและขอ้มูลปลอมที่ G สรา้งขึน้ 

การฝึกฝนเป็นเกมแบบ Minimax: 

• G พยายามหลอก D ใหเ้ชื่อว่าขอ้มลูปลอมเป็นของจริง 

• D พยายามตรวจจบัขอ้มูลปลอมใหแ้ม่นย าที่สดุ 

กระบวนการนีน้  าไปสู่การวนกลบัแบบป้อนกลบั (feedback loop) ซึ่งทัง้สองเครือข่าย—Generator และ Discriminator—

จะปรบัปรุงประสิทธิภาพของตนเองอย่างต่อเนื่องในแต่ละรอบการฝึก โดยเร่ิมจาก Generator ที่รบัขอ้มลูสุ่ม (โดยทั่วไปจะสุ่ม

จากการแจกแจงแบบเกาสเ์ซียนหรือแบบสม ่าเสมอ) แลว้แปลงขอ้มลูนัน้ให้กลายเป็นผลลพัธท์ี่มีโครงสรา้งและคลา้ยกับขอ้มูล

จริง 



จากนัน้ Discriminator จะท าหนา้ที่ประเมินทัง้ขอ้มูลจริงและขอ้มลูที่ Generator สรา้งขึน้ พรอ้มทั้งค านวณค่าความชนั 

(gradient) ซึ่งถูกส่งกลบัไปยัง Generator เพื่อใชใ้นการปรบัปรุงการเรียนรูใ้หดี้ขึน้ในรอบถัดไป 

ประเภทของ GAN ที่นิยม ไดแ้ก่: 

• DCGAN: ใช ้CNN ส าหรบัการสรา้งภาพ 

• WGAN: ใช้ระยะ Wasserstein เพื่อเพิ่มเสถียรภาพ 

• StyleGAN: สรา้งภาพความละเอียดสงูดว้ยการควบคุมสไตล์ 

 

ความท้าทายในการฝึก GAN และแนวทางแก้ไข 

ความยากในการฝึก GAN และความทา้ทายหลัก 

การฝึก GAN นัน้ขึน้ชื่อว่า “ยาก” อย่างมาก เนื่องจากลักษณะการเรียนรูแ้บบแข่งขนัระหว่างสองเครือข่าย ซึ่งน าไปสู่ความไม่

เสถียรและปัญหาหลายประการที่พบไดบ้่อย ไดแ้ก่: 

1. การล่มของรูปแบบ (Mode Collapse) 

Generator อาจเรียนรูท้ี่จะสรา้งขอ้มูลเพียงชุดเล็ก ๆ ที่สามารถหลอก Discriminator ไดอ้ย่างสม ่าเสมอ ซึ่งส่งผลใหค้วาม

หลากหลายของขอ้มลูลดลง และเกิดการสรา้งตวัอย่างที่ซ า้กันหรือเหมือนกันเกินไป 

แนวทางแกไ้ข: 

สามารถใชเ้ทคนิคต่าง ๆ เพื่อส่งเสริมความหลากหลาย เช่น 

- Minibatch Discrimination (การเปรียบเทียบหลายตวัอย่างในชุดขอ้มลูย่อย) 

- Unrolled GANs (การคลายลปูการฝึกเพื่อใหเ้ห็นผลลพัธล่์วงหนา้) 

- Feature Matching (การจบัคู่คุณลกัษณะแทนการแยกแยะจริง/ปลอม) 

2. การสญูเสียความชนั (Vanishing Gradients) 

หาก Discriminator แข็งแกร่งเกินไป Generator จะไดร้บัขอ้มูลยอ้นกลบั (feedback) ที่นอ้ยมากหรือไม่มีเลย ท าใหก้าร

เรียนรูห้ยุดชะงัก 



แนวทางแก้ไข: 

WGAN (Wasserstein GAN) เขา้มาแทนที่การใชฟั้งก์ชนัสูญเสียแบบ Binary Cross-Entropy ดว้ยฟังกช์นัสญูเสียแบบ 

Wasserstein ซึ่งใหค้วามชนัที่นุ่มนวลและต่อเนื่องมากกว่า ช่วยให ้Generator สามารถเรียนรูไ้ดอ้ย่างมีประสิทธิภาพมากขึน้ 

3. ความไม่เสถียรในการฝึก (Training Instability) 

GAN มกัเกิดการสั่น (oscillation) หรือเบี่ยงเบน (divergence) ระหว่างการฝึก เนื่องจากลักษณะของภูมิทศันฟั์งกช์นัสญูเสีย 

(loss landscape) ที่ไม่เป็นนูน (non-convex) ซึ่งท าให้การหาค่าที่เหมาะสมที่สดุเป็นเร่ืองยากและไม่แน่นอน 

แนวทางแกไ้ข: 

- ปรบัค่า learning rate อย่างระมัดระวงั 

- ใชเ้ทคนิค spectral normalization เพื่อควบคุมขนาดของพารามิเตอร ์

- ปรบัสมดุลจ านวนรอบการฝึกระหว่าง Generator และ Discriminator ใหเ้หมาะส4. Evaluation Metrics 

GAN ไม่มีตวัชีว้ัดที่ชดัเจนเหมือนโมเดลแบบ Supervised 

ตัวชีว้ัดท่ีใช้: 

• Inception Score (IS) 

• Fréchet Inception Distance (FID) 

• Precision และ Recall ส าหรบัโมเดล Generative 

 

การประยุกตใ์ช้ GAN ในโลกจริง 

GAN ถูกน าไปใชใ้นหลายอุตสาหกรรม: 

การแพทย ์

• สรา้งภาพ MRI หรือ CT ปลอมเพื่อฝึกโมเดลวินิจฉัย 

• เพิ่มความละเอียดของภาพสแกน 

ศิลปะและการออกแบบ 

• โอนสไตลร์ะหว่างภาพ 

• สรา้งงานศิลป์ใหม่หรือตน้แบบผลิตภณัฑ์ 



วิทยาศาสตร์ 

• จ าลองการชนของอนุภาคหรือการไหลของของเหลว 

• สรา้งขอ้มูลหายากเพื่อการวิเคราะห  ์

เกมและโลกเสมือน 

• สรา้งพืน้ผิว ตวัละคร และฉากที่สมจริง 

• สรา้งเนือ้หาแบบ Procedural 

ธุรกิจและการเงิน 

• สรา้งขอ้มูลตารางปลอมเพื่อวิเคราะหแ์บบไม่ละเมิดความเป็นส่วนตวั 

• จ าลองสถานการณต์ลาดเพื่อวิเคราะหค์วามเส่ียง 

GAN ยงัถูกใชใ้นการสรา้ง Deepfake ซึ่งมีประเด็นจริยธรรมเกี่ยวกับการบิดเบือนขอ้มลูและการแอบอา้งตวัตน 

 

LLM – โมเดลภาษาขนาดใหญ่ 

LLM คือเครือข่ายประสาทลึกที่ถูกฝึกใหเ้ขา้ใจและสรา้งภาษามนุษย ์โดยใช้สถาปัตยกรรม Transformer และขอ้มลูขนาด

มหาศาล เช่น หนงัสือ บทความ โคด้ และบทสนทนา 

เป้าหมายในการฝึก: 

• Causal Language Modeling: ท านาย Token ถัดไป (เช่น GPT) 

• Masked Language Modeling: ท านาย Token ที่ถูกซ่อนไว ้(เช่น BERT) 

LLM เรียนรู:้ 

• ไวยากรณแ์ละโครงสรา้งภาษา 

• ความหมายและบริบท 

• ความรูท้ั่วไป 

• การใหเ้หตุผลและการสรุป 

การใชง้าน: 



• แชตบอทและผูช้่วยเสมือน 

• สรุปขอ้ความ 

• แปลภาษา 

• สรา้งโคด้ 

• วิเคราะหเ์อกสารทางกฎหมายหรือการแพทย  ์

 

สถาปัตยกรรม Transformer – เคร่ืองยนตข์อง LLM 

Transformer คือหวัใจของ LLM โดยแทนที่การวนซ า้ดว้ย Attention ท าใหส้ามารถประมวลผลแบบขนานและเขา้ใจบริบท

ระยะไกลได ้

ส่วนประกอบหลัก: 

1. Input Embedding 

แปลง Token เป็นเวกเตอรท์ี่มีความหมาย 

2. Positional Encoding 

เพิ่มขอ้มลูต าแหน่งใหกั้บ Token เพื่อรักษาล าดบั 

3. Multi-Head Self-Attention 

ใหโ้มเดลสามารถโฟกัสหลายจุดในขอ้ความพรอ้มกัน 

4. Feedforward Network 

แปลงขอ้มูลดว้ยฟังกช์นัไม่เชิงเสน้ เช่น ReLU หรือ GELU 

5. Layer Normalization และ Residual Connections 

ช่วยใหก้ารฝึกเสถียรและ Gradient ไหลไดดี้ 

6. การซ้อน Layer 

GPT ใช ้Decoder อย่างเดียว, BERT ใช ้Encoder, T5 ใชท้ัง้สอง 

จุดแข็งของ Transformer: 

• ประมวลผลแบบขนาน 

• เขา้ใจบริบททัง้ขอ้ความ 

• ขยายขนาดไดดี้ 



 

การฝึกและปรับแต่ง LLM 

ขัน้ตอนการฝึก LLM: 

1. Pretraining 

• ฝึกดว้ยขอ้ความที่ไม่มีป้ายก ากับ 

• ใชท้รพัยากรคอมพิวเตอรม์หาศาล 

• เรียนรูค้วามเขา้ใจทั่วไปของภาษา 

2. Fine-Tuning 

• ปรบัใหเ้หมาะกับงานเฉพาะ เช่น ถามตอบ สรุป 

3. Alignment 

• ปรบัใหผ้ลลพัธส์อดคลอ้งกับความตอ้งการของมนุษย  ์

• ใชเ้ทคนิค RLHF (Reinforcement Learning from Human Feedback) 

4. Parameter-Efficient Tuning 

• LoRA: เพิ่ม Matrix ขนาดเล็กที่ฝึกได ้

• Prompt Tuning: ปรบั Prompt โดยไม่เปล่ียนน า้หนกัโมเดล 

ตัวชีว้ัด: 

• Perplexity 

• BLEU/ROUGE 

• การประเมินโดยมนุษย ์

 

 LangChain และการเช่ือมต่อกับ LLM 

LangChain คือเฟรมเวิรก์ส าหรบัสรา้งแอปพลิเคชนัที่ใช ้LLM โดยช่วยจัดการ Prompt, Memory และการเรียกใชเ้คร่ืองมือ 

จุดเด่น: 

• Prompt Templates 

• Chains ส าหรบัเรียกหลายโมเดล 



• Agents ที่ใชเ้หตุผลในการเลือกเคร่ืองมือ 

• Memory ส าหรับเก็บประวัติ 

• เชื่อมต่อกับ API และฐานขอ้มูล 

ตัวอย่างการใช้งาน 

• ตวัช่วยวิจยัอัตโนมติั 

• เคร่ืองมือวิเคราะหเ์อกสารทางกฎหมาย 

• ติวเตอรส่์วนบุคคล 

• ผูช้่วยดา้นการใหเ้หตุผลแบบหลายขัน้ตอน 

LangChain ช่วยใหน้กัพฒันาสรา้งระบบอจัฉริยะที่กา้วข้ามการตอบสนองแบบคงที่—โดยสรา้งปฏิสัมพนัธท์ี่มีบริบทและ

เปล่ียนแปลงไดต้ามสถานการณ ์

 

 

เปรียบเทียบ GAN กับ LLM 

คุณสมบัติ GAN LLM 

ประเภทขอ้มลู ภาพ ขอ้มลูโครงสรา้ง ขอ้ความ โคด้ ภาษา 

สถาปัตยกรรม Generator + Discriminator Transformer-based 

วตัถุประสงคก์ารฝึก หลอก Discriminator ใหเ้ชื่อว่าเป็นจริง ท านายค าที่หายไปหรือค าถัดไป 

ผลลพัธ์ ภาพหรือขอ้มลูเทียม ขอ้ความที่มีความหมายและต่อเนื่อง 

การประเมินผล ความสมจริงของภาพ, FID score Perplexity, BLEU, feedback จากมนุษย ์

การใชง้าน ศิลปะ การจ าลอง การเพิ่มขอ้มูล แชตบอท สรุปโคด้ เขียนโปรแกรม 

ความทา้ทาย Mode collapse, ความไม่เสถียร การสรา้งขอ้มูลเท็จ, ขอ้จ ากัด token 

ทัง้สองเป็นโมเดลแบบ generative แต่มีกลไกและการใชง้านที่แตกต่างกัน 

 



ทิศทางในอนาคต 

อนาคตของ Generative AI อยู่ที่โมเดลแบบ multimodal ซึ่งสามารถเขา้ใจและสรา้งขอ้มูลไดห้ลายรูปแบบ เช่น ขอ้ความ 

ภาพ เสียง และวิดีโอ ตวัอย่างเช่น: 

• DALL·E: การสรา้งภาพจากขอ้ความโดยใชก้ารแพร่แบบทรานสฟ์อรเ์มอร์ 

• GPT-4V: ผสานการมองเห็นและภาษาเพื่อการบรรยายภาพและใหเ้หตุผลเชิงภาพ 

• Sora (โดย OpenAI): การสรา้งวิดีโอจากขอ้ความ 

โมเดล GANs และ LLMs ก าลังกลายเป็นเทคโนโลยีที่เสริมกันมากขึน้เร่ือย ๆ โดย GANs สรา้งขอ้มลูฝึกแบบสงัเคราะหส์ าหรบั 

LLMs ขณะที่ LLMs ใช้ในการอธิบาย ตีความ และแมแ้ต่ชีน้  าผลลัพธจ์าก GANs 

แนวโนม้ที่ก าลงัเกิดขึน้ ไดแ้ก่: 

• สถาปัตยกรรมแบบรวมส าหรบัการสรา้งมัลติโมดัล 

• ปัญญาประดิษฐ์เชิงตวัแทน (Agentic AI) ที่สามารถวางแผนและด าเนินงาน 

• กรอบจริยธรรมส าหรบัการสรา้งเนือ้หาอย่างมีความรบัผิดชอบ 

เมื่อโมเดลเหล่านีพ้ฒันาไป พวกมนัจะไม่เพียงแค่ “สรา้ง” แต่ยงั “ร่วมมือกัน” กลายเป็นแกนหลกัของเคร่ืองจกัรอัจฉริยะที่มี

ความคิดสรา้งสรรค ์

Additional materials 

make LLM 

https://medium.com/sciforce/step-by-step-guide-to-your-own-large-language-model-2b3fed6422d0 

https://symbl.ai/developers/blog/a-guide-to-building-an-llm-from-scratch/ 

https://medium.com/@iamamellstephen/how-to-build-a-private-llm-a-comprehensive-guide-

296eae0e7db9 

coding 

Langchain 

LangChain is an open-source framework designed to simplify the development of applications powered 

by large language models (LLMs), allowing developers to easily integrate LLMs with external data sources 

and build complex, context-aware applications.  

https://python.langchain.com/docs/tutorials/llm_chain/ 
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